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记忆梯度法是共辘梯度法的推广和改进
,

它存在很多优点
,

是一个值得重视的算法
.

不

过在它的每一迭代步中
,

都要作一次二维搜索
.

以往处理这个问题
,

常常采用牛顿法
r‘, ,

由

于牛顿法对初值要求十分背刻‘3 ’, 在实用上很不理想
.

术文提出一类函粼的极值l’gl 题
,

在使

用记忆梯度法求解时
,

采用线性化方法处理二维搜索间题
,

获得较好的计算效果‘
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下面我们采用线性化的方法求解 (2) 式
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下面我们要证明的这样求出的二 维搜索因子
,

保证 目标菌数下降
,

事实上因为
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将上述算法归结成如下计算步骤
:
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检查精度及判别转移
。

,

如果 n 甲了(寿
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则停机
,

并以寿
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*

满足精度要求的近似值
.

否则
,
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则将瓜
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并且转去执行 3
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如果 K + 1 = n ,

则用寿
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实行再开始过程
,

并且转去执行 2
.

算例
:

将这个算法用于求目标函数为
:
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的极小问题时
,

从任意点 X
。

出发
,

利用最速下降法求前 K 个近似点
,

使 n 甲f( 寿 )1 1 : 《 1
.
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然后再从 瓜 出发
,

按上述算法进行迭代只须 40 次左右便可达到 n 甲f (寿
十 4 。
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而在同样情况下
,

采用 F一R 共扼梯度法
,

则须迭代 1 00 次左右
,

才能达到同样效果
.

我们

这样处理二维搜索问题
,

不仅保证 目标函数严格下 降
,

同时易证迭代收敛
,

并且编制程序简

单
,

实用方便
。
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